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Résune

Cet article présente une chaine de traitement automatique réalis&dedeadre du pro-
jet ILIAD (Informatique Linguistique et Infométrie pour I'’Analyse de grands fonds WBoc
mentaires) du GIS Sciences de la Cognition. Cette chaine est déde&®afyde de I'infor-
mation a partir de corpus de textes de tres grand volume, en francai®sEBxpérimentée
sur un corpus de 2,5 Mb et a conduit a la création de 50 classes de termesasSes sbnt
construites sur la base de la cooccurrence des termes et représentent desaocesidu do-
maine. Les difféerentes etapes de la chaine associent des méthodesidjungsimformatiques
et des méthodes statistiques : pré-traitement des textes, étiquatagdologie, terminologie
et analyse des documents. Pour chacune d’entre elles, nous présentons les méthodgis, |
ainsi que leur évaluation.

1. Introduction

Cet article présente ILIAD, une chaine de traitement automatique poutyisande I'infor-
mation contenue dans des corpus de textes de grande taille. Cette chaine dentaissocie
des méthodes informatiques linguistiques et des méthodes statistiques)tagguachacune
des étapes, une grande robustesse. De plus, son architecture ouvertddgmilge en compte
de nouvelles fonctionnalités par I'insertion de nouveaux modules de traitement.

Lanalyse de l'information peut étre définie comme un ensemble d’outils et&thades
permettant a un opérateur humain de collecter I'information contenue danspus@ans le
lire de facon séquentielle. Cet opérateur peut &tre ainsi capabldydanBavancement d’'un
domaine scientifique ou technique en considérant simplement un ensemble deddassmes,
construites a partir du corpus initial.

ILIAD a été expérimenté sur un corpus de 2,5 Mb de textes en francais domaine de
I'agriculture. Ce sont des résumeés de notices bibliographiques et constitueadgsecorpus
d’'une grande homogenéité. L'analyse par ILIAD produit 50 classes actuellenies@es par
les experts pour la veille technologique ou la recherche d’information.

Aprés une présentation de I'architecture globale du systeme, nous dédesatiérentes
etapes du traitement, les méthodologies adoptées (basées sur leeavé&centes de la termi-



Résumés
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Fic. 1 —Du texte a la classification

nologie, tant du point de vue linguistique que du point de vue de la représentation des connais-
sances) puis leur évaluation.

2. Architecture

La Figure 1 donne un exemple de classes cons-
truites a partir d’'un ensemble de résumés. Chaque
classe regroupe, sur la base d’'une mesure de simi-
larité, les termes frequemment cooccurrents dans
les textes. Ce processus est divisé en quatre etapes
(voir Figure 2): (1.a) et (1.b) pour le pré-traitement
des textes et du thésaurus (étiquetage morpho-synta-
xigque, segmentation et lemmatisation), puis (2) pour
l'acquisition des termes, (3) pour l'indexation, et
(4) pour la classification.

Chaque étape repose sur des outils ou méthodes

Pré-traitement du texte

Do -
ré-traitement du Thésal

Etiquetage
Lemmatisatiol
iste de term

Liste de termes
et leur structure syntaxig
associée

Textes D
=

S

Acquisition automatiqu
de termes

T ———

| Indexlatiotn autom?'ltique des tei(tes | eX|StantS (ACABIT, FASTER, SDOC) C]UI SOI’lt dé_
par les termes et leurs variantes . . . s
_ crits dans les sections suivantes. ILIAD a été ap-
..+ pliqué & un corpus de 7272 résumés de textes en

Classification

Classes de term

T =

francais (2,5 Mb) sur le domaine de I'agriculture,
extraits de la base PASCAL(corpus désigné par
[AGRY), et utilise le thésaurus &rovoc? qui est
FiG. 2 —Architecture globale une taxinomie d’environ 15 000 termes, associés
a leurs synonymes et enregistrés dans un format

proche de la norme SGML.

1. PASCAL est la base documentaire scientifique dévelpp@aintenue par I'INIST-CNRS, France
2. Thésaurus multilingue développé par AGRIS - FAO (8uié traitement AGRIS ; Organisation des Nations
Unies pour I'alimentation et I'’Agriculture).



3. Destextes la classification

Nous illustrerons la chaine compléete d’analyse par la phrase exemplextraite de notre
corpus (comme le montre la Figure 1):
Phrase (P):
La part respective des deux portions du systeme racinaire de surface et de profondeur dans I'alimenta-

tion hydrique d'un arbre varie en fonction de la demande atmosphérique et de la disponibilité de I'eau
du sol.

3.1. Préparation des Corpus

Les textes et le thésaurus sont préparés par deux processus identiqugmLr@soi nous
ne détaillons que celui concernant les textes.

Ceux-ci sont tout d’abord segmentés en phrases, et mis dans un format proche dgo8(SML,
I'étiqueteur de Brilf(1993) associe a chaque mot sa catégorie grammaticale la plus probable.
Lapplication de ces deux taches sur la phra8edu § 3 produit (P;,,):

(Ptag)i < twtid = 006232 >< phid = 9 >La/DTN:sg part/SBC:sg respective/ADJ:sg des/DTC:pl deux/CAR por-
tions/SBC:pl du/DTC:sg systéme/SBC:sg racinaire/ADJ:sg . ..varie/VCJ:sg ... < /ph >< [tzt >

OUDTN est la catégorie des déterminar®iBC des nomspTC des prépositions contractées,
des adjectifsCAR des cardinaux, etCJ des verbes conjugués.

La derniere étape dans la préparation du texte est la lemmatisatiorotiefiechis, au moyen
d’'un programme basé sur des regles, qui associe a chaque forme flechie undeommen-
semble de traits flexionnels.

La morphologie flexionnelle du francgais est complexe (en comparaison, par exevgie
celle de I'anglais); on compte environ 80 modeles de conjugaison et autant deaisons
pour les verbes (cf. (Bescherelle, 1990)), et plus de 40 familles flexionnellesgsonoms et
adjectifs. De nombreuses terminaisons sont ambigués (par exemple “e”) bwégjui fait que
leur interprétation dépend de la catégorie du mot auquel elles sontestach”

De nombreux lemmatiseurs du francais, utilisés en recherche d’infiemsaint, pour cette
raison, basés sur la consultation d’'un dictionnaire (cf. (Savoy, 1993)). Déasytséemes, baseés,
au moins partiellement, sur regles (cf. (Karttunen, 1994), (Guilbaud & Bdi#€7)), ne sont
pas directement comparables avec celui-ci, car ils exploitent un textetigoiete. Par consé-
guent, le programme d’ILIAD, qui prend en entrée le texte étiqueté, ne doiegagsccuper de
désambiguisation. Ne dépendant pas d’un dictionnaire (sauf pour quelques kstesptions
aux regles utilisées), il est capable de prendre en compte les mots incomesia@blogismes
qui sont supposés avoir un comportement flexionnel régulier. Enfin, de par sa conception, le
lemmatiseur est capable de détecter et corriger certaines errétigudtage, quand I'étiquette
est incompatible avec la terminaison du mot, et de rediriger les procesamm@lisation vers
le traitement de la catégorie la plus adéquate.

Les mots traités par le lemmatiseur sont ceux dont la catégorie fai¢ pEs$ catégories
majeures flechiesv.CJ, SBC, ADJ, DTN. Le programme est composé de trois modules :

Conversion des caggories : Un filtre se charge de traduire les catégories affectées par
I'étiqueteur de Brill en un ensemble d’étiquettes internes au programengysteme, basé sur
une table de conversion, rend le programme relativement indépendant de t@&iigee du
format d’entrée.

3. Cet étiqueteur a été entrainé pour le francaitNalLF (cf. (Lecomte & Paroubek, 1996)).

4. “e” est une terminaison ambigué au sens ou elle indigtamment le feminin singulier chez les adjectifs,
le singulier chez les noms, I'impératif singulier ou la miere/troisieme personne du singulier du présent de
l'indicatif/subjonctif. . .



Module de lemmatisation : Pour chaque mot a lemmatiser, la compatibilité terminaison/ca-
tegorie est verifiee, apres quoi la fonction correspondante est acidees processus sont
exéecutés en parallele : la génération de la base non flechie da paotir de la base, éventuel-
lement altérée, du mot flechi, et le calcul des informations flexionnelles deux proces-
sus mettent en jeu les bases et les terminaisons des mots. Ainsiesjuense d’entree est
(1) tiennent/VC,Jla fonction découpe le mot selon le suffixe 3&"€personne du plurignt
La forme neutre de la base est calcul@mi) ; le calcul des informations flexionnelles résulte
de l'intersection des traits de la base fléchie (qui marque soit I'indisditgfent, soit le subjonc-
tif présent, soit I'impératif d’un verbe dsfM€groupe) et du suffixe (qui est valide & tous les
temps conjugués, sauf au futur et a I'impératif).

Sortie du lemmatiseur : Les résultats sont tout d’abord codés dans un format interne,
puis convertis dans un format de sortie. Ainsi, la lemmatisation de (Brgéout d’abord la
séquence :

(2) vCJ tenir, 3ppPSTSUBJ/IND, (3rd group),

puis (2) est traduit en (3), ou les informations flexionnelles ambigués sdotitEes en en-
sembles disjoints :

(3) tiennent/VCJ:3p:pl:pst:{ind|subj}/tenir:3g
L'application du programme &) produit en sortie®;..,,)

(plem) < tot id = 006232 >< ph id = 9 >La/DTN:f:s/le part/SBC:_:s/part respective/ADJ:f:s/respectif des/DTC:_:p/du
deux/CAR/deux portions/SBC:_:p/portion du/DTC:m:s/du systeme/SBC:_:s/systeme racinaire/ADJ:_:s/racinaire .. .varie/VCJ: {{1]|
3}p:s:pst:{ind|subj}|2p:s:pstimper}ivarier:1g ... < /ph >< [tzt >

Les performances du lemmatiseur ont été évaluées en comparagssests avec ceux des
deux corpus lemmatisés manuellement : on trouve 1,75% de différence par raplesitaa
TLFnome® (412 081 entrées) et 0,12% de difference par rapport a un corpus d’articles de “Le
Monde” etiqueté par Equipe TALANA (432 636 occurrences). La comparaison n'a porté que
sur les phénomenes couverts actuellement par le programme. Entreslesitiass calculés ne
tiennent pas compte des noms composeés par hyphénation, dont les regles de lelomatbsaht
pas encore été intégrées au programme. Essentiellement, lesEhé&nesnenes non encore
couverts sont : le nombre de certains noms ou adjectifs en fonction du suffixesegiendchation
du genre de la majorité des noms par I'examen de leur terminaison quand celdisshpe

3.2. Pre-traitement du thésaurus

Le thésaurus est converti en une liste de termes. Il est ensuitetétigael’ étiqueteur de
Brill qui a été au préalable entrainé spécifiguement pour I'eétigyeetie sequences nominales.
Le taux de réeussite est de 98%. Apres la lemmatisation, la structureatiue st la suivante :

006467 systeme/systeme:SBC:sg racinaire/racinaire:ADJ:sg

3.3. Lindexation des textes par les termes

Lindexation des textes par les termes consiste a:

a) acqueérir de nouveaux termes a partir des textes lemmaffitgse(2 de la Figure 2) pour
enrichir le thésaurus (voif3.3.1),

b) utiliser le thésaurus ainsi enrichi pour extraire les variations deseteet indexer les
textes Etape 3 de la Figure 2, voir3.3.2).

5. Lexique de référence dérivée ieTrésor de la Langue Francaise



3.3.1. Acquisition de termes a partir du corpus

Les termes recyclés obtenus a partir du thésaurus AGROVOC sont de borstdestmais
malheureusement ils sont en nombre insuffisant pour permettre une réelle inddxatiocu-
ment. Un grand nombre de termes spécifiques au domaine reflétés par le canguegent ainsi
gue des termes a caractere générique, c’'est-a-dire non gpéatfi domaine mais porteur dans
notre corpus d’informations essentielles. Ces nouveaux termes sont extraitatigtiemerft
de notre corpus a l'aide du programme ACABIT (Daille, 1996) basé sur une approchelmaixte
méthodologie est la suivante : une série de filtres linguistiques chargéséterkes sequences
de mots partageant une structure morphosyntaxique caractéristique des teappbesgte sur
le corpus étiqueté et lemmatisé. Ces structures sont ensuite so@misg®st statistique qui
permettent de les classer de la plus a la moins pertinente. Ces filtrestiggaes sont exprimés
sont forme de grammaires locales chargées de détecter les noms cohipaisés, c’est-a-dire
comportant deux mots n’appartenant pas a I'ensemble des mots fonctior@etie décision
de se concentrer sur des termes nominaux binaires est fondé sur des aritgnstiques et
statistiques, et sur un critere pratique : ils sont en adéquation af@orlat d’entrée de FASTR
(cf. section 3.3.2).

Les regles (2) et (3) ci-dessous exprimées a l'aide de la syntaxe dessexpsa®gulieres
isolent des patrons prédéfinis de termes binaires : laregle (1) déesotoupes adjectivaux; la
regle (2) des termes de structure morphosyntaxique SBC ADJ comme par eaimplgation
hydrique; la regle (3) des termes de structure Nom1-Préposition-Nom2 comme parlexm
du sol.

(1) adjp ((ADV* (ADJ|VPAR)+)+

(2) nadj SBC adjp
(3) nprepn  (SBC|nadj) PREP SBC

oU VPAR représente un participe pass@REP une préposition.

Ce programme d’extraction de termes prend aussi en compte certaines deat@atrsns.
Pour illustrer la maniere dont sont prises en comptes les variations desstegraminons la
regle (4) permettant de reconnaitre une coordination de téte entre deux th¥msesicture
Nom1-Préposition-Nom2 :

(4) nprep-ncoordn  nprepn COO PREP SBC

La regle (4) isole deux termes binaires, par exerspeme de surfagtsysteme de profon-
deurau sein d’une séquence de mots comportant une coordination comme par exgstetee
racinaire de surface et de profondeur

Tous les candidats termes binaires ainsi extraits du corpus sont ensuite, pour chagage phr
triés selon la valeur calculée du coefficient de vraisemblance (lodlik&)ning, 1993). Cette
mesure statistique donne de bons résultats pour obtenir un classement des candidstexe
traits a I'aide des filtres linguistiques, du plus au moins représentatibthaine (Dailleet al.,,

1995). Pour chaque phrase ne sont retenus que deux candidats termes; ceux pour qui la valeur
du coefficient de vraisemblance est la plus élevée. Cette étaplsisés par la table 1(a).

Ce filtrage ad-hoc nous permet de couvrir correctement le corpus puisque 60 % des candidats-
termes sont ainsi retenus. Néanmoins, si le coefficient de vraisemblance ddroresdesultats

6. L'extraction des termes a partir du corpus est automatiggéanmoins la liste de candidats termes proposés
nécessite habituellement d’étre post-éditee de enardi €liminer les mauvais candidats.

7. Sont considéres comme mots fonctionnels, les préposj les articles, les conjonctions de coordinations
pouvant apparraitre a I'intéerieur d'un terme.



_Candidatterme Score Candidattermdg  Correct | Incorrect
Zﬁteme Jachaire %41%519 600 575 (96 %) | 25 (4%)
alimentation hydrique | 68.6754 . Type d’erreur Nombre
disponibilite  eau 63.6223| | Préposition composee 12 (48 %)
fonction demande | 6.47268 Mauvais etiquetage 7(28%)
part respective | 3.13626 Mauvais rattachement de 3 (12 %)
alimentation arbre 2.29382 l,adjec.tf'.f 1 (4%
systeme profondeur 1.70805 anntl eur 5 ( 00)
systeme surface | 0.00165 Divers (8 %)

(a) Sortie d’Acabit suf P) (b) Précision des candidats termes retenus

par phrase

TAB. 1 —L’extraction des termes par ACABIT(,,)

pour obtenir un tri des candidats en fonction de leur représentativité par rappodanaine,
nous n’avons pour I'instant aucune preuve qu’il soit aussi pertinent pour juger leur caracte
informatif. Lévaluation de la pertinence du coefficient de vraisemblancelf@moes a I'infor-
mation est actuellement en cours et fait intervenir des documentaéigfests dans le domaine
de l'agro-alimentaire. Il est aussi évalué s’il est plus intéaesd’effectuer le filtrage au niveau
de la phrase ou directement au niveau du paragraphe (ce dernier représenta@iénemee
bibliographique).

Dans l'attente des résultats de I'évalation sur le caratere ird#oisles candidats termes,
nous avons ici verifié leur correction linguistique La précision du programnxérdttion a été
évaluée sur un ensemble de 300 phrases extraites au hasard du corpus. 1{®}abtatre que
95% des candidats termes retenus sont bien formés.

3.3.2. Extraction de variantes pour I'indexation

L'étape suivante de la chaine de traitement consiste a indexer les dosweneetherchant
dans les documents les occurrences de termes et de leurs variantes (ecmgeutatif de
I'organisation du projet a la figure 2). Lindexation est faite au moyen de kaealr transfor-
mationnel partiel FASTER (Jacquenenal,, 1997).

L'analyse des documents par FASTER repose sur les trois types de données suivants :

1. un corpus morphologiquement analysé et desambiguisé ou les mots fleclaissemits
a un lemme unique et une structure de traits morphologiques unique. Cette strugture att
buts/valeurs définit les caractéristiques morphologiques du mot fleles tele le temps,
le genre, le nombre, etc. (vdjr3.1);

2. une liste de termes lemmatisés ou les mots ont un lemme unique et ugerieasyn-
taxique unique. Soit ces termes appartiennent a un thésaurus — et on parleadtensd’
tion contrdlée (voifs 3.2) —, soit ces termes sont issus d’ACABIT, I'outil d’acquisition
automatique de termes présent&a&u3.1 — et il s'agit alors d’'indexation libre —;

3. une métagrammaire du langage considéré décrivant les patrons denageminolo-
gique (environ 100 métaregles).

Dans ce paragraphe, nous décrivons le role de la métagrammaire qui imfeédas trans-
formations morpho-syntaxiques locales représentant des variations terminologepieseta-
regles sont des fonctions de I'ensemble des termes dans I'ensemble desyaekedgprennent



Variante no Terme Variante Type
(2.a) systéme racinaire systéme racinaire 0
(2.b) systéme de racine systéme racinaire NaA
(2.0) systéme de surface systéme racinaire de surface Modif
(2.d) alimentation hydrique alimentation hydrique 0
(2.e) alimentation de arbre alimentation hydrique d’'un arbre Modif
(2.1) variation de alimentation alimentation hydrique d’un agbrarie  NaVv
(2.9) disponibilite en eau disponibilité de I'eau Synap
(2.h) eau de sol eau du sol 0

TAB. 2 —La sortie de I'analyseur FASTER sur la phrage)du§ 3

en entrée un terme de la base et produisent en sortie un patron de variaticeeeceCe pa-
tron est partiellement instancié puisqu’il comporte des éléments nomalexitt est utilisé pour
retrouver dans les documents des occurrences de variantes de termes. Lalltedile Bs in-
dex en sortie de FASTER lors de I'analyse de la phr&ged(i § 3 a partir des termes acquis
par ACABIT sur le corpus [AGR]. On retrouve, bien sir, en sortie, les deturds acquis par
ACABIT sur cette phrase (les deux premieres lignes de la table 1(a) ettesrences (2.a)
et (2.h) de la table 2). Les autres occurrences correspondent a des termesacdiastres
phrases du corpus [AGR].

La plupart des travaux en TALN pour la recherche d’information sont appliquésiera-
tion libre (Schwarz, 1990; Sheridan & Smeaton, 1992; Strzalkowski, 1996). Ces amalyse
a large couverture decomposent des structures syntaxiques en dépendamesda@iés qui
constituent les index du texte. Au contraire, la finalite de FASTER extdxation controlée:

il s’agit de retrouver, au moyen d’'une base de termes et d’'une métagrammeaeadmns lo-
cales, les occurrences de ces termes et de leurs variantes. La sbamabseur sont des liens
linguistiqguement documentés aux termes de la base. Une étiquette O surdgtigie qu’il
s’agit d’'une occurrence — éventuellement flechie — d’'un terme de la basesTestautres
etiquettes dénotent des variantes.

Les exemples de la table 2 illustrent les deux familles de variationgléanent prises en
compte par FASTER::

— Lesvariantes syntaxiquasettent en jeu une transformation de la syntaxe du terme sans
modifications morphologiques des mots autres que les flexions. Ainsi, la variante (2.c)
de la table 2, est obtenue au moyen d’une variation, appelée modification, qui est I'in-
sertion d’'un modifieur adjectival apres le nom téte dans un terme de strumitiak
Nom-Préposition-Nom. Cette variation permet d’extraysteme racinaire de surface
comme une variante dg/steme de surface

— Lesvariantes morpho-syntaxiquesntiennent au moins un mot du terme initial qui a
subi une transformation de morphologie dérivationnelle. En outre, ces varipgament
egalement faire appel a des transformations syntaxiques. Par exem@ealaes (2.f)
de la table 2 est obtenue au moyen d'une transformation Nom a Verbe. Cellevngtper
d’extrairealimentation hydrique d’un arbre varieomme une variante deariation de
alimentation

L'extraction de la variante (2.f) repose sur une transformation morpho-syntarigi&Emnen-

tée par la métarégle suivante :
Métarégle NaV( SBC1 PREP2 SBC3) 1)
= SBC3(ADJ? (PREP DTN? ADJ? SBC (ADJ (COO ADJ)?)7)?
(COO DTN? ADV? ADJ? SBC ADJ?)? Vaux? Vaux? ADV?) V1 :
< SBClrootref > = < V1rootref >.



Variante no Terme Variante
(3.9) détermination de teneur teneur en chrome est égalenatatrdinée
(3.b) utilisation de chromatographie  chromatographie liquid etilisée
(3.0 traitement de plante plantes traitees
(3.d) analyse de tige tiges ont été analysés
(3.e) élévation de teneur teneur élevée
(3.9 utilisation de le chambre chambres de refroidissemenisétis
(3.9) développement de sol sols développés
(3.h) influence de variétée variété est influencée
(3.0) apport de azote azote apporté
(3.)) détermination de facteur facteurs déterminent

TAB. 3 —Les dix premieres variantes Nom a Verbe de [AGR]

Variantes syntaxiques Variantes morpho-syntaxiques
Coor Modif Synap NaV NaN NaA AaN Aav AaAv
2165 9983 4216 7259 9213 2663 1414 90 2
16364 (17.6%) 20641 (22.3%)
92817

Termes

55812 (60.1%)

TAB. 4 —Evaluation quantitative de I'extraction terminologique sur [AGR]

ou COO est une conjonction de coordinatigkDV un adverbe eVaux un verbe auxiliaire.

La métaregle (1) stipule gu’un terme de structure Nom1-Préposition-Nom2pener lieu
a une réalisation verbale sous les trois conditions suivantes :

1. la téte du syntagme prépositionnel @imentatior) est le sujet du syntagme verbal,

2. la téte du terme (iorariation) est morphologiquement liée a la téte du syntagme verbal
(ici varie),

3. la structure syntaxique du syntagme verbal et son sujet doivent appartenir aueschai
décrites par I'expression réguliere (2) suivante :

SBC (ADJ? (PREPDTN? ADJ? SBC (ADJ (COO ADJ)?)?)? @
(COO DTN? ADV? ADJ? SBC ADJ?)?Vaux? Vaux? ADV?) V.

La métaregle (1) permet d’extraire 3 100 variantes du corpus [AGR] & parta liste de
termes extraits par ACABIT. La table 3 illustre les 10 premiéremwes ainsi extraites.

La quantité et la qualité de I'extraction terminologique effectuéespASITER sont évaluées,
du point de vue linguistique, dans les tables 4 et 5. La précision est mesuréecsivamtillon
de 1 000 variations choisies aléatoirement. La table 4 indique que les var@mteermes
représentent 40% des index. Elles sont ainsi réparties: 45% des variantesssuatiaetes
syntaxiques et les 55% restant sont des variantes morpho-syntaxiques. Alors que les occur
rences de termes (non variantes) sont extraites avec une tres grandepyées variantes de
termes sont obtenues avec une précision d’environ 75%.

3.4. Classification: SDOC et la méthode des mots associés

Le dernier €léement de la chaine exploite les termes obten§s3a® pour construire des
classes de termes. Ces classes visent a synthétiser le contenuwaiiffdurcorpus [AGR] et
sont construites suivant la méthode des mots associés, une approche robuseedaiis les
systemes de recherche d’information (voir (Cakdml, 1986; Calloret al., 1991; Saltoret al,,
1994)). Cette méthode, basée sur la distribution dans les textes des unii@stition que sont



Termes Variantes syntaxiques Variantes morpho-syntaxiques
Coor Modif Synap NaVv NaN NaA AaN Aav AaAv
19/24 81/104 24/27 45/63 84/121 21/28 15/18 0/1 2/2
611/611 (100%
(100%) 1247155 (80%) 167/233 (72%)
291/388 (75%)

TAB. 5 — Précision de I'extraction terminologique sur [AGR] (taux d’index corrects)

les termes est mise en ceuvre dans le systeme SDOC (Grivel & Frah@8ss, Grivelet al,
1995).

La classification des termes prend en compte deux criteres : leur friégjdans le corpus et
la cooccurrence des termes dans chacun des resumés. SDOC procede eapssux ét

1. construction d’un réseau d’association basé sur la cooccurrence des ¢griceculant
un indice de similarité appelé IndiceRtjuivalence ;; = C7/(C; x C;), oui etj sont
deux termes;; andC; leur frequence, ef’;; la frequence de leur cooccurrence.

2. partition du réseau en utilisant I'algorithme du simple lien (voirk@eet al, 1986)).

Les experts du domaine ont montré que les classes qui constituent le résealstaxicles
structures sémiotiquement décodables, comme le montre la ctasse de la Figure 1 (voir
aussi (Mulleret al,, 1997)). Ces classes mettent en valeur des relations de type hypo/hyperonymie
(évapotranspiration/évaporatign« partie-de> (racine/pommiey; complémentaritércine/partie
aérienng; synonymie (acine/systeme racinaiyainsi que des relations processus/enstad-
cinement/systeme racinajre

4. Perspectives

Le systeme présenté ici est une association originale et unique de technidrestedeent
automatique de la langue et d’infométrie. Elle a permis la réalisationalitind’extraction, de
représentation et d’acces aux concepts d’un domaine extraits d’'un tresvgiant de textes.
Ce projet est actuellement opérationnel sur un corpus francais de rédame¢e domaine
de I'agriculture. La prise en compte d’une nouvelle langue (anglais) et de nouveauxhdemai
techniques seront terminés dans quelques mois.

Le systeme est actuellement utilisé par des experts pour I'analyse aerfiation en agri-
culture et en médecine. De plus, une évaluation de la pertinence des caratiohats ¢xtraits
lors des étapes (3) et (4) pour I'indexation est en cours de réalisation padeéesturs.

La réealisation de ce systeme nous a également permis de mettre au pcantatiseur
pour le francais, langage considéré traditionnellement comme trop conpmexgpermettre
une lemmatisation qui n’est pas basée sur l'utilisation d’un dictionnaire.

Les applications que nous envisageons pour un tel systeme sont la recherche d’infgrmati
I'enrichissement automatique des thésaurus, et I'assistance pour l'iteranuelle et la
catégorisation de documents.
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